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ABSTRAK 

 

Klasifikasi penerimaan dana bantuan merupakan proses atau hasil dari mengelompokkan objek, data, atau 

entitas ke dalam kategori atau kelas yang berbeda berdasarkan kesamaan atau perbedaan karakteristik yang 

dimiliki oleh setiap entitas. Terdapat berbagai macam model Machine Learningiyang dapatidigunakan pada 

penelitianIini seperti SVM, KKN, NaïveiBayes dan lain-lain. Paper ini membahas mengenai bagaimana penelitian 

yang sudah ada tentang klasifikasi penerimaan dana bantuan. Systematic Literature Review digunakan untuk 

mencari topik yang sama dan akan membahas hasil klasifikasi kemudian menunjukan bahwa penerimaan dana 

bantuan memiliki tingkat yang berbeda. Temuan artikel ini mengumpulkan informasi yang ada tentang 

penerimaan dana bantuan. jurnal yang dikumpulkan dari 2015 hingga 2023. Dengan bantuan penelitian ini, pihak 

terkait dapat mendistribusikan uang bantuan di Dusun Jati Bening dengan cara seefektif mungkin berdasarkan 

kriteria penerimaan yang telah ditentukan. 

 

Kata kunci:  Tinjauan Literatur Sistematis, Data Mining, Penerimaan Dana Bantuan. 

 

1. PENDAHULUAN 

Pemberian dana bantuan kepada masyarakat di 

Indonesia telah menjadi program utama dari 

pemerintah dalam rangka mengurangi kesenjangan 

sosial dan ekonomi. Namun, penyaluran dana bantuan 

yang tidak tepat sasaran dapat menyebabkan 

masyarakat yang membutuhkan tidak mendapatkan 

bantuan, sementara orang yang tidak membutuhkan 

justru menerima bantuan. Oleh karena itu, perlu 

dilakukan penelitianiyang dapat membantu dalami 

mengoptimalkan penyaluran dana bantuan agar tepat 

sasaran. Dusun Jati Bening merupakan salah satu 

wilayah yang menerima bantuan dari pemerintah. 

Namun, masih terdapat kendala dalam penyaluran 

dana bantuan di wilayah ini. Beberapa rumahitangga 

yangitidakimemenuhi syaratiuntuk menerimaibantuan 

justru mendapatkan bantuan, sementara rumah tangga 

yang membutuhkan tidak mendapatkan bantuan. Oleh 

karena itu, perlu dilakukan penelitian untuk 

mengklasifikasikan penerimaan dana bantuan di 

Dusun Jati Bening agar penyaluran dana bantuan 

dapatidilakukan denganilebih efektifidaniefisien [1].  

Namun, proses pengelolaan dan distribusi dana 

bantuan di Dusun Jati Bening sering kali menghadapi 

tantangan yang kompleks. Salah satu tantangan utama 

adalah bagaimana mengklasifikasikan penerimaan 

dana bantuan dengan tepat. Klasifikasi yang akurat dan 

efisien sangat penting untuk memastikan bahwa 

bantuan tersebut diberikan kepada individu atau 

kelompok yang memenuhi kriteria dan membutuhkan 

bantuan tersebut. 

 

2. TINJAUAN PUSTAKA 

2.1. Klasifikasi 

Klasifikasi adalah metode pembelajaran data 

yang digunakan untuk prediksi suatu nilai yang ada 

pada sekumpulan atribut. Klasifikasi biasanya 

memperoleh seperangkat rules biasa disebut aturan. 

Aturan ini dipakai untuk metrik guna mendapatkan 

prediksi suatu objek dari data yang akan dilakukan 

prediksi 

 

2.2. Penerimaan Dana Bantuan 

Penerimaan dana bantuan adalah proses 

menerima atau menerima dana dalam bentuk bantuan 

dari pihak lain atau lembaga dengan tujuan untuk 

membantu individu, kelompok, atau komunitas yang 

membutuhkan. Bantuan ini dapat berupa sumbangan, 

hibah, atau dana yang diberikan dengan tujuan 

spesifik, seperti membantu dalam situasi darurat, 

pemulihan dari bencana alam, mendukung proyek 

sosial, atau memperbaiki kondisi kehidupan seseorang 

atau kelompok. 

 

2.3. Data Penduduk 

Penerimaan dana bantuan adalah proses 

menerima atau menerima dana dalam bentuk bantuan 

dari pihak lain atau lembaga dengan tujuan untuk 

membantu individu, kelompok, atau komunitas yang 

membutuhkan. Bantuan ini dapat berupa sumbangan, 

hibah, atau dana yang diberikan dengan tujuan 

spesifik, seperti membantu dalam situasi darurat, 

pemulihan dari bencana alam, mendukung proyek 

sosial, atau memperbaiki kondisi kehidupan seseorang 

atau kelompok. 

 

2.4. Data mining 

Data mining adalah proses ekstraksi pengetahuan 

atau informasi yang berguna dari kumpulan data yang 

besar dan kompleks. Tujuan utama dari data mining 

adalah menemukan pola tersembunyi, hubungan, atau 
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wawasan yang tidak dapat ditemukan secara langsung 

melalui analisis tradisional. 

 

3. METODE PENELITIAN 

MetodeIPenelitian adalahisuatu caraiilmiah 

untukimendapatkan data-data dengan ujuan 

kegunaanitertentu. Caraiilmiah berarti 

kegiatanipenelitian ituididasarkan padaiciri-ciri 

keilmuaniyaituirational,iempiris,idanisistematis [2]. 

berdasarkanipemaparan diiatas dapatidisimpulkan 

bahwaimetode penelitianiadalah suatuicara ilmiah 

untukimemperoleh denganitujuan danikegunaan 

tertentu. Tujuan dariisistematik literatureireview 

adalahiuntuk mengumpulkan,imengevaluasi, dan 

mengeksplorasiihasil penelitian topik tersebut[3]. 

Adapun tahap-tahap proses yangitelah dilakukan 

sebelumnyaipada topik tersebut, untuk 

menghasilkaniringkasan terperincidan terpercayaidari 

pengetahuan yangitersedia tentangiakan dilakukan 

dalam penelitian ini akan digambarkan menggunakan 

alur diagram berikut ini : 

 

 
Gambar 1. Diagram SLR 

 

3.1. Planning 

Planning iniidilakukan untukimenentukan 

terlebihidahulu ResearchiQuestion (RQ) atau 

pertanyaanipenelitiaan. Tahap ini sangat penting 

karena akan memastikan bahwa review dilakukan 

dengan cara yang terstruktur dan sistematis, serta 

memaksimalkan peluang untuk mendapatkan hasil 

yang akurat dan relevan. Dalam tahap perencanaan, 

peneliti harus menentukan tujuan dan pertanyaan 

penelitian yang spesifik dan jelas, serta menentuka n 

kriteria inklusi dan eksklusi yang akan digunakan 

untuk memilih artikel yang akan dimasukkan ke dalam 

review, selain itu peneliti juga harus mengidentifikasi 

sumber informasi yang relevan dan sesuai dengan 

topik penelitian, menentukan strategi pencarian yang 

efektif, serta menetapkan prosedur seleksi artikel, 

penilaian kualitas, ekstraksi data, dan analisis data 

yang akan dilakukan. Dalam planning Systematic 

Literature Review, peneliti harus memastikan 5 

elemenidalam menentukaniRQ yaituisering disebut 

denganiPICOC (Population) softwareiapplication, 

softwareisystem daniinformation system.iJadi pada 

bagian iniiditentukan perangkatilunak yangiakan 

menampungipopulasi data.iIntervation terdiriidari 

models,imethods,itechniques,idatasets. 

 

3.2. Resarch Question 

Pertanyaanipenelitian dibuatiuntuk menentukan 

metodeiyang akanidigunakan dalamipenelitian yang 

akanidilakukaniolehipenulisinantinya. iBerikut 

beberapaipertanyaanipenelitiannya: 

 
Table 1. Research Question 

ID 
Pertayaan 

Penelitiani 
Motivasii 

RQ1 

Metode Penelitiani 

Manakah yang 
dihasilkan dari 

penelitian 

sebelumnya 

klasifikasi? 

Mengidentifikasii 

metodeiyang pernah 
diusulkanipenelitian 

sebelumnya 

mengenaiipenerapan 

klasifikasiipada 
pembelajaran 

RQ2 

Metodeiapa aja 
yangisering 

digunakaniuntuk 

melakukan 

penelitian 
klasifikasi ? 

Mengidentifikasi metode 

yang sering digunakan 

pada klasifikasi 

RQ3 

Jumlah dataiyang 

seringidigunakan 

dalamipenelitian 

Klasifikasi? 

Mengidentifikasi sumber 
dataiyang 

digunakaniuntuk 

klasifikasi dalam Data 

penduduk 

 

3.3. Conductingi 

Tahapaniconduting adalahitahapan yangiberisi 

pelaksanaanidari SLRiitu sendiri, Dimulaiidari 

penentuanikeyword pencarianiliteratur (search string) 

yangibasisnya adalahidari PICOC.iPemahaman 

terhadapisinonim danialternatif penggantiiakan 

menentukaniakurasi pencarianiliteratur. Kemudian 

langkahiberikutnya adalahipenentuan sumberi (digital 

library) dariipencarian literatur.iKarena literaturiyang 

dikumpulkaniakan sangatibanyak, mungkiniratusan 

atau ribuanipaper, maka disarankaniuntuk 

menggunakanitool softwareiuntuk mempermudah 

untukimengelola literaturiseperti Mendeley,iZotero, 

EndNote,idsb. 

 
Table 2. Tabe l PICOC 

Population 
Data penduduk terhdap penerimaan 

dana bantuan 

Intervention 

Mengklasifikasi data terhadap 

penerimaan dana bantuan, untuk 

mengetahui mana yang layak 

mendapatkan bantuan 

Comparison 
Dengan menggunakan metode yang 

dipakai untuk mengklasifikasi 

Outcomes 
Kompentensi baik dari layanan 

penerimaan dana bantuan di desa 
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Context 

Klasifikasi performa dari klasifikasi 

penerimaan dana bantuan yang 

paling sering digunakan dan paling 

banyak peminatnya. 

 

3.4. Reporting 

Reportingiadalah tahapanipenulisan hasiliSLR 

dalam bentukitulisan, baik untukidipublikasikan 

dalam bentukipaper ke jurnaloilmiah atauiuntuk 

menyusun Bab 2otentang LiteratureoReview dari 

skripsi/tesis/disertasi. Strukturopenulisan darioSLR 

biasanyaoterdiri dari 3obagianobesar,oyaitu: 

Pendahuluano(Introduction), Utamai(Main Body)idan 

Kesimpulano(Conclusion). BagianoPendahuluaniakan 

berisiolatar belakangodan landasanomengapa SLR 

pada suatuotopik ituopenting danoharus dilakukan. 

SedangkanoBagian Utamaoakan berisioprotokol SLR, 

hasiloanalisis danosintesis temuan, sertaodiakhiri 

denganodiskusi yangomembahas implikasiodari hasil 

SLR. BagianoKesimpulan akanoberisi rangkuman dari 

temuanoyang didapatkan, sesuaiodengan RQoyang 

ditetapkanodi depan. 

 

3.5. StrategiiPencarian 

Dalamopenelitian ini, strategiopencarian sumber 

yangidigunakan adalahosebagai berikut: 

 Menyeleksiipaper sesuaiodengan kriteria 

yangotelahoditentukan  

 Melakukanopencarian paperopada berbagai 

basisodata seperti,oGoogleiScholar, Crossref 

 Melakukanoanalisis padaobukti empirisodari 

paperoyang terpillihoDalam proses pencarian 

sumberopenelitian didapatkanisebanyak 10 

paperiyang sesuaiidan denganikriteria. 

 

3.6. Seleksi Studi 

Setelahitahapan pencarianisumber penelitian 

denganistrategi yangitelah ditentukanipada penelitian, 

tahapiselanjutnya sejumlaho12 paperodiseleksi 

kembali.iTahapan seleksiistudi dilakukanidengan 

membacaidan menganalisisibagian abstrakidari setiap 

sumberiyang berkaitanidengan topikipada tahapan 

seleksiistudi didapatkanipaper yangirelevan dan 

sesuaiidengan kriteriaiyang telahiditentukan. 

Kemudianidilakukan reviewisecara mendetailidengan 

membacaiseluruh bagianidari paperiyang sesuai 

denganipertanyaan penelitianidengan topik. 

 

Quality Asessment 

Padaitahap selanjutnyaiyaitu melakukan 

pengecekan danievaluasi pada dataisumber paper 

denganibeberapa pertanyaaniberikut ini : 

 
Table 3. Quality Asessment 

QA1 Apakahiliterature tersebutidiunggah dalam 

waktui5 tahuniterakhir? 

QA2 Apakahiliterature tersebutimenggunakan 

metodeiyangivalididanidapat 

dipertanggungijawabkan? 

QA3 Apakahiproses penafsiranihasil yang 

dilakukanitelah mencakupisemua aspek relevan, 

efisienodan bersifatikonsisten? 

 

Dariomasing-masing literature, akanodiberikan 

jawabanoyang sesuaiodengan pertanyaanidari Quality 

Assesmentiterhadap literatureitersebut. Yi(Ya) untuk 

literatureiyang sesuaiodengan pernyataanoQuality 

Assesmentoterhadap literatureotersebut. To(Tidak) 

untukoliterature yangotidak sesuai denganipernyataan 

QualityoAssesment pada Literatureotersebut 

 

4. HASIL DANoPEMBAHASAN 

Hasilisearch processiyang ditampilkanipada 

table 1idikelompokkan berdasarkanitipe jurnal untuk 

mempermudahomelihat jenisodata atauotipe jurnal 

yangodiperoleh melaluiosearch process. 

 

 

Table 4. Hasil Kualitas Penilaian (Quality Asseesment) 

No Judul Tahun HasiliPenelitian Metode QA1 QA2 QA3 

1. 

KLASIFIKASI 

MENGGUNAKAN 
METODE NAIVE 

BAYES UNTUK 

MENENTUKAN 

CALON 
PENERIMA PIP 

2023 

Hasil klasifikasi algoritma naive bayes 
didapatkan hasil akurasi mencapai 88,89%. 

Lebih spesifiknya, bilangan trueipositive (TP) 

126, true negativeii(TN) 10, falseipositive (FP) 

14, dan falseinegative (FN) 3. True Yadan true 
Tidak adalah kelas asli atau nilai real. prediksi 

YA dan prediksi tidak adalah kelas atau nilai 

prediktif. Class Precision ialah class yang 

mengukur tingkatipresisi antara informasi yang 
diminta oleh pengguna dengan hasil prediksi 

yang diberikan oleh sistem. Class reccal ialah 

kelas yang mengevaluasi hasil yang diberikan 
oleh sistem saat memprediksi informasi. 

Naïve 

Bayes 
Y Y Y 

2. 

Klasifikasii 

Penerimai 

BantuaniSosial 

Program Keluargai 

Harapan 

2021 

Penelitianiyang dilakukanimenyimpulkan 

bahwa hasilikomparasi antaraoalgoritma dan 

Naive Bayesiuntuk mengklasifikasikan tingkat 

kemiskinanodengan 14 atributodan jumlahodata 

yang telahodi Cleaningosebesaro13.928 dataset 

Naïve 

Bayes 
Y Y Y 
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No Judul Tahun HasiliPenelitian Metode QA1 QA2 QA3 

Menggunakani 

MetodeiNaive Bayes 

dapatodisimpulkan bahwaoalgoritma C4.5 

memilikiotingkat akurasioyang lebih baik 

dibandingkanodengan Metode NaiveoBayes 

3. 

Penerimai 
ManfaatiBantuan 

Non TunaiiKartu 

Keluargai Sejahtera 

Menggunakani 
MetodeiNAÏVE 

BAYESidan KNN 

2021 

Hasil dari penelitian ini adalah klasifikasi 

penerima manfaat dari 6.491 penerima KKS 

dengan metode Algoritma K-NN menghasilkan 
nilai accuracy 66,46% dengan sebaran di 5 

kelurahan antara lain pred Argasunya class 

precision 64,90% pred Harjamukti class 

precision 65,18% pred Kalijaga class precision 
66,64% pred Kecapi class precision 68,44% 

pred Larangan class precision 68,34% 

sedangkan algoritma Naïve Bayes terklasifikasi 

dengan true di masing-masing kelurahan dengan 
sebaran true Argasunya 1.196 KKS class 

precision 100%, true Harjamukti 1.339 KKS 

class precision 100%, true Kalijaga 2.067 KKS 

class precision 100%, true Kecapi 1.137 KKS 
class precision 100%, true Larangan 744 KKS(1 

KKS true Argasunya, 1 KKS true Harjamukti, 3 

KKS true Kalijaga, 3 KKS true Kecapi) class 

precision 98.64%. nilai accurasy model 
algoritma Naïve Bayes sebesar 99,88%. 

Naïve 

Bayes, 

KKN 

Y Y Y 

4. 

Implementasii 

DataiMining dengani 

Algoritma 
NaïveiBayes Untuki 

Klasifikasii 

Kelayakani 

Penerimai Bantuan 
Sembakoi 

2021 

Hasil akurasi yang diperoleh dari pengujian 
yaitu 86% yang artinya nilai akurasi dari 

klasifikasi cukup tinggi. Akurasi merupakan 

hasil perhitungan semua nilai prediksi yang 

benar dibagi dengan keseluruhan data. 
Sedangkan hasil recall (Sensitivity) dari 

pengujian juga menunjukkan nilai yaitu 85%. 

Recall atau Sensitivity dihitung dari jumlah 

prediksi positif yang benar dibagi dengan jumlah 
keseluruhan kelas yang positif. Hasil precision 

(presisi) dari pengujian terklasifikasi dengan 

benar sangat tinggi 

Naïve 

Bayes 
Y Y Y 

5. 

KLASIFIKASI 
MASYARAKAT 

PENERIMA 

BANTUAN 

LANGSUNG 
TUNAI DANA 

DESA 

MENGGUNAKAN 

NAÏVE BAYES 
DAN SMOTE 

2023 

Hasil penelitian yang telah dilakukan telah 

berhasil menjawab 2 rumusan permasalahan 

yaitu: 1) klasifikasi masyarakat penerima BLT 
DD menggunakan metode Naïve Bayes untuk 

mengetahui nilai probabilitas setiap atribut, 

proses tersebut dilakukan pada tahapan 

modelling. Untuk hasil perhitungan nilai 
probabilitas setiap atribut terdapat pada 

Penerapan metode Naïve Bayes dan teknik 

SMOTE menghasilkan nilai Accuracy sebesar 

97,80%, nilai Precision sebesar 96,67% dan 
Recall sebesar 99,02% dengan nilai AUC 

sebesar 0,99 termasuk pada kategori Excellent 

Classification. 

Naïve 
Bayes, 

SMOTE 

Y Y Y 

6. 

MENENTUKAN 

KELAYAKAN 

PENERIMA KIP 
MENGGUNAKAN 

KLASIFIKASI 

DENGAN METODE 
ALGORITMA 

NAIVE BAYES 

2023 

Hasil Precision 60,63%, Hasil Precision 92,62%, 

Hasil Recall 57,50%, dan Hasil AUC 0,730. 
Menurut tingkat diagnostik saat ini, nilai AUC 

sebesar 0,730 termasuk dalam klasifikasi wajar. 

Artinya algoritma Naive Bayes untuk pemilihan 
metode sudah cukup. 

Naïve 

Bayes 
Y Y Y 

7. 

IMPLEMENTASI 

ALGORITMA 

NAÏVE BAYES 

UNTUK PREDIKSI 

PENERIMA 

BANTUAN SOSIAL 

2023 

hasil penggunaan model algoritma Naive Bayes 

untuk meramalkan siapa yang akan menerima 

bansos di Desa Jatipancur, didapatkan hasil 

dengan tingkat akurasi 90,10 %. Secara khusus, 

ada 124 true positive, 78 true negative, 11 false 

positive, dan 11 false negative. Kelas asli atau 

nilai sebenarnya adalah True LAYAK dan True 

TIDAK LAYAK.Kelas prediktif atau nilai 

Naïve 

Bayes 
Y Y Y 
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No Judul Tahun HasiliPenelitian Metode QA1 QA2 QA3 

prediktif adalah pred. LAYAK serta pred. 

TIDAK LAYAK. Ingat kelas adalah jenis 

prediksi yang mempertimbangkan hasil yang 

diberikan oleh sistem. 

8. 

AlgoritmaiNaïve 
BayesiUntuk 

Klasifikasi 

PenerimaiBantuan 

PanganiNon Tunai ( 
StudiiKasus 

KelurahaniUtama ) 

2019 

hasilkan dariiproses dataimining bisaimenjadi 

bahan evaluasiountuk pemerintah.oDalam 
penelitian ini mengklasifikasiodata penerima 

dan bukan penerima bantuan pangan non tunai 

menggunakan teknik klasifikasi pada data 

mining menggunakan AlgoritmaoNaïve Bayes 
dan Algoritma Decision Tree sebagai 

pembanding. Model data mining di buat 

menggunakan RapidMiner, dengan hasil nilai 

Probabilitas untuk class ‘’PENERIMA’’ yaitu 
0,481 dengan pembulatan nilai menjadi 0,48 dan 

nilai Probabilitas untuk class 

‘’BukanoPenerima’’ yaitu 0,519 

denganopembulatan nilai menjadi 0,52. 
Algoritma Naïve Bayesomempunyai tingkat 

Accuracy sebesar 58,29%, Precision 92,90%, 

Recall 21,84%, AUC 0,765, F-Measure 34.42%. 

Sedangkan algoritma Decision Tree mempunyai 
tingkat Accuracy sebesar 73,97%, Precision 

85,04%, Recall 61,92%, AUC 0,746, F-Measure 

71,17%. Dalam hasilopengujian T-Test antara 

Algoritma Naive Bayes dan Algoritma Decision 
Tree didapat alpha ≤ 0.000, maka dapat 

disimpulkan pengujian T-Test antara Algoritma 

NaïveoBayes dan AlgoritmaoDecision Tree 

hasilnyaosignifikan. 

Naïve 

Bayes 
Y Y Y 

9. 

IMPLEMENTASI 

ALGORITMA 
NAÏVE BAYES 

CLASSIFIER 

UNTUK 

KLASIFIKASI 
PENERIMA 

BEASISWA PPA DI 

UNIVERSITAS 

AMIKOM 
YOGYAKARTA 

2018 

hasil dari pengujian akurasi model dari sistem 

yang dikembangkan, menghasilkan nilai akurasi 

terkecil sebesar 64% pada pengujian dengan 
sampel sebanyak 100 data dan menghasilkan 

nilai akurasi tertinggi sebesar 97,66% pada 

pengujian dengan sampel sebanyak 386 data 

Naïve 
Bayes 

Y Y Y 

10

. 

 

PenerapaniNaive 

BayesianiClassifier 

Dalami Penyeleksian 

BeasiswaiPPA 

2021 

Penelitianiini berhasil menerapkanimetode 
naive bayesiuntuk membantuimenyeleksi 

penerima 

beasiswaibidikmisi,denganotingkatiakurasi 

sebesaro85,56%. 

Naïve 

Bayes 
Y Y Y 

11

. 

DECISIONiTREE 

DANi ADABOOSTi 
PADAi 

KLASIFIKASIi 

PENERIMAi 

PROGRAM 
BANTUAN 

SOSIALi 

2021 

Penelitianiini berhasil menerapkan metode 

Decision tree dan Adaboost yang membantu 

mengklasifikasi penerimaan program bantuan 

sosisal dengan tingkat akurasi 94% Decision tree 
dan adaboost 85,15% 

Deciisio

n tree, 

Adaboo

st 

Y Y Y 

12

. 

PENERAPAN 

METODEiK-

NEARESTi 
NEIGHBOR 

UNTUKi 

KLASIFIKASIi 

PENERIMAi 
DANAi PROGRAMi 

BEDAHiRUMAH 

2019 

Penelitianiini terdapatidata sebanyaki110 data 

yangimemiliki 8 atribut,ikemudian denganidata 

tersebutidibagi menjadii2 (dua. 
pengujianidengan nilaiiK=3. Padaipengujian 

pertamaidilakukan dengani100 datailatih dan 10 

data ujiidiperoleh nilaiiakurasi adalahi100%. 

Selanjutnyaipada pengujianikedua 

menggunakan 55 datailatih dan 55idata uji 

diperolehinilai akurasiidari keseluruhanidata 

ujiiadalah 78%. 

KKN Y Y Y 
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Pembahasan Hasil 

Bagimana ini akan menjelaskan/menjawab Research 

Question (RQ) 

 

RQ1. Metode Penelitian mana yang sudah 

diusulkan dalam penelitian sebelumnya mengenai 

klasifikasi? 

Secaraikeseluruhaniterdapat berbagai jurnalimelalui 

searchiprocess.isetelah di review dan diseleksi 

berdasarkaniinclusion andiexclusion criteriaidengan 

kataikuncii(keyword) “analisis sentiment”iterdapat 12 

paper jurnaliyang kemudianodiberi kualitasopenilaian 

(qualityoassessment). Dari hasiloQuality Assesment 

(QA)oterdapat 12 jurnaloyang kemudian 

dikelompokkanoberdasarkan usulan dari paper yang 

direview. 

berdasarkan metode penelitian yang sering digunakan 

untukomenjawab researchoquestion. Hasiloini 

menjawaboRQ1, yangoditampilkan padaitable 4. 

Tabel 4 menunjukkanobahwa metode yangidominan 

digunakanidalam analisis sentiment adalahiKlasifikasi 

Naïve Bayes. 

 
Table 5. Hasil Akurasi Antara Metode Lain 

Jurnal Ke- Algoritma 1 Akurasi 

1. Naïve Bayes 88,89% 

2. Naïve Bayes - 

3. 
Naïve Bayes 

KKN 

99,88% 

68,34% 

4. Naïve Bayes 86% 

5. 
Naïve Bayes 

SMOTE 

97,80% 

96,67% 

6. Naïve Bayes 92,62% 

7. Naïve Bayes 90,10% 

8. Naïve Bayes 58,29% 

9. Naïve Bayes 97,66% 

10. Naïve Bayes 85,56% 

11. 
Decision tree 

AdaBoost 
94% 

85,15% 

12. KKN 78% 

 

RQ2. Sumber Data dan Jumlah Data yang 

digunakan dalam klasifikasi? 

Dari paper yang sudah direview sebelumnya diambil 

dari sumber data ulasan google, Desa, Dusun adapun 

tahapan pertama dalam melakukan proses 

pengumpulan. kemudian akan dilanjut dengan 

mencari atribut yang mana saja penting dan yang akan 

diolah kemudian klasifikasi hasil akhir akan menjadi 

suatu data yang akan digunakan sebagai data latih 

pada metode algoritma yang akan digunakan. 

 

RQ3 Metode apa yang sering diusulkan untuk 

melakukan klasifikasi? 

Dari tabel 4. Review jurnal yang didapat mengusulkan 

beberapa metode yang dipakai mengenai sentimen 

analisis dariihasil riset 12 jurnaliterdapat beberapa 

metodeiyang diusulkanooleh penelitiosebelumnya 

diantara lainnya: 

 

 
Gambar 2. Metodeiyang sering digunakan 

 

RQ4 Bagaimana pengaruh variasi parameter 

algoritma terhadap kinerja yang dihasilkan? 

Ketika mengubah parameter algoritma, perlu diingat 

bahwa nilai terbaik untuk setiap parameter dapat 

berubah tergantung pada dataset. Berdasarkan 

penelitian sebelumnya, atribut dataset yang digunakan 

adalah 1-10 parameter. Untuk menemukan kombinasi 

parameter terbaik untuk mencapai performa yang 

diinginkan, perlu dilakukan eksperimen dan evaluasi. 

 

5. KESIMPULAN  

Berdasarkan perhitungan pencarian yang telah 

dilakukan dapat ditarik ringkasan yang dapat diberikan 

yaitu, data penduduk pada dusun jati bening 

mengambil klasifikasi untuk keputusan jumlah 

penduduk yang layak mendapatkan bantuan 

kemudian, kesimpulanidari jurnal yang dibahasidalam 

penelitianiini adalahibahwa dari 12 literaturiyang 

dikumpulkan, diperoleh beberapa metodeipenelitian 

yang telahidiusulkan olehopeneliti 

sebelumnyaoseperti metode naïve bayes, Decision 

Tree, dan KNN. Kemudian sumber dataiyang 

digunakanopada penelitianoklasifikasi berdasarkan 

sumber data pada Desa, dusun. Untuk 

memvisualisasikan data direkomendasikan 

menggunakan naïve bayes sebagai metode untuk 

perhitungan akurasinya. 
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